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Motivacion '

» Las estimaciones de estudios de evento en panel se estan volviendo
cada vez mas populares en economia
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Fuente: Currie et al. (2020
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’ En esta presentacién

1. Sugerencias para construir graficos de estudio de evento
» Paquete de Stata xtevent para facilitar la adopcion de las sugerencias
2. Enfoques de identificacion y su contenido econémico

3. Desempeno de diferentes estimadores para diferentes procesos
generadores de datos con contenido econémico
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Contexto




Modelo de panel lineal
Queremos estimar
» El efecto dinamico de una variable escalar de politica z,,
» en una variable de resultado y,
» con un panel observacional de unidades i € {1, ..., N}
» observado en una secuencia de tiempo t € {1, ..., T}
Ejemplos:
> Participacion en un programa de entrenamiento laboral (e.g.,
Ashenfelter 1978)
» Las unidades i son individuos
» z,es unaindicadora de participacién en el programa
» y,es elingreso laboral
» Efecto del salario minimo (e.g., Brown 1999)
» Las unidades i son estados en EEUU

» z_es el nivel del salario minimo sd@ :
it » e S1ara
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’Modelo de Panel Lineal

M
Yo = aj+ 3t + gyt + Z BmZi t—m + Cit + it (Modelo de Panel Lineal)
m=-G

> o, son efectos fijos de unidad y ~; son efectos fijos de tiempo

gir €s un vector de controles

» Cj es una variable (potencialmente no observada) que puede estar
correlacionada con la variable de politica

» - representa choques no observados que no estan correlacionados con la
variable de politica

» Los parametros de interés son {.a‘m}%:_G

» No hay efecto (directo) de la politica mas de G periodos en el pasado o mas de
M periodos en el futuro

v
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Graficos de estudio de evento
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’ Grafico tipico de estudio de evento
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’Construccién del gréafico

M
Vit =aj+ 3+ Qi+ Z BmZit—m + Cit + <t (Modelo de Panel Lineal)
m—=—G
Para el grafico queremos:
» Mostrar efectos acumulados de la politica. Para eso cambiamos z;; por 0z

» Mostrar dinamica antes de Gy después de M. Para eso agregamos Lg
adelantos adicionales y Ly, rezagos adicionales
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’ Ecuacion a estimar

M+Lpy—1

Yi= Y OkDZip ok Oy Zit MLy T 0-G-Lo—1(—ZitrGiLot1)
k=—G-Lg

+aj+ 7t + gy + Cip + =iy,
(Ecuacién a estimar)

» Llamamos a k el tiempo de evento
» Llamamos a ¢ la trayectoria en tiempo de evento del resultado
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’ Interpretacién con adopcion escalonada

MLy -1
Y KAZip kM Ly Zit MLy O-GoLe1(“ZitiGrLstt)
k=—G-Lg

(Parte principal de la ecuacion a estimar)

Adopcion escalonada: Para cada unidad / , z; arranca en cero y cambia a 1 en
algun momento.
» Az indica si la unidad i adopto la politica exactamente k periodos
después del periodo t,
» Zii.GiL, 1 indica si la unidad / habra adoptado la politica G + Lg + 1
periodos después del periodo t
» Zi; m L, indica sila unidad / adopto la politica al menos M + Ly periodos
antes del periodo t
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’ Interpretacion de efectos acumulados de la politica

MLy —1
Z OkAZit k + MLy Zit- MLy t O G le1(-ZitiGilgr1)- -
k=—G-Lg

(Parte principal de la ecuacion a estimar)

Los parametros {Ak}k M L“

de la politica:

_, pueden interpretarse como efectos acumulados

Z:(n—f Bm para—- G< k<M ; (1)
2%47 Sm  para k> M.

ok =

{O for k< G
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’Definicién de grafico de estudio de evento
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Sugerencias
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’ Normalizacion
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Sugerencia 1
Normalizar 5_6_1 = 0 en la ecuacion a estimar. (En el ejemplo, G = 0)
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Sugerencia 2

Incluir un valor entre paréntesis que muestre el valor del promedio de la

041944 -

variable dependiente en el periodo correspondiente al coeficiente normalizado.
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Inferencia
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Sugerencia 3

Graficar intervalos de confianza uniformes ademas de los intervalos de

confianza para cada uno de los elementos de la trayectoria.
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’ Trayectoria de variable omitida
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Sugerencia 4

Mostrar la trayectoria mas “suave” de una variable omitida que seria consistente
con los datos. Especificamente, mostrar el polinomio que tenga el coeficiente
mas pequen o asociado al termino de mayor orden, dentro de los polinomios de

minimo orden que pasan por la regién de confianza de 0. 7



’ Pruebas de sobreidentificacion
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Sugerencia 5

Incluir en la leyenda p-valores para pruebas de Wald de las siguientes

hipotesis; . .
b 0k = 0. (Gilg)<k< G (no hay tendencias previas)

(los efectos se nivelan)

Ho : opm = Opm k- 0<k<Ly
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’ Implementando las sugerencias con xtevent en Stata

» Estudio de evento basico con adopcion escalonada
xtevent y eta , panelvar (i) timevar (t)
policyvar (z) window (5) impute (staqg)

» Grafico de estudio de evento
xteventplot

» Trayectoria de efecto de variables omitidas
xteventplot, smpath (line)
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Enfoques de identificacion
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’ Variables omitidas

M
Yit =i+ -+ QG+ > BmZim+ Cit + ci (Modelo de Panel Lineal)
m=—G

M

» En general C; no se observa, asi que la identificacion de {Bm}m_

supuestos acerca de Cj

» En el documento se senalan muchos enfoques. En esta presentacion solo
hablamos de algunos de ellos
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La variable omitida es de dimension reducida
Supuesto 1

Cit = \jFt. y ademas:

a. F,=0paratodot
» “Todos los choques macro afectan a las unidades de la misma manera”
» Estimar 8 con efectos fijos bidireccionales y controles

b. Ft= f(t) for f(-) para un conjunto conocido de funciones base de
dimension reducida
» Aproximar posibles fuentes de sesgo con una tendencia
» Estimar con efectos fijos bidireccionales controlando por tendencias de
tiempo por unidad

c. Ladimension de F, es pequen-a

» Cada unidad tiene una respuesta Unica a choques comunes
. » Estimar con efectos fijos interactivos, efectos correlacioné@munesS‘lE’l’E’



La variable omitida puede extrapolarse con informacién previa al '
evento

Supuesto 2

E[Cit|zi. iyt Qi) = & + 3t + gyt + Z o f(m)zi s m (2)

m

para un conjunto conocido de funciones base de dimension reducida f(-) , y
parametros desconocidos é;, 3¢, v, ¥ &
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’ Extrapolacion de tendencias usando xtevent

» Estudio de evento basico y grafico
xtevent y eta , panelvar (i) timevar (t)
policyvar(z) window(5) impute(stag) plot

» Superponer la tendencia
xtevent y , panelvar (i) timevar(t) policyvar(z)
window (5) trend (-3)
xteventplot, overlay(trend)

» Restar la tendencia extrapolada
xteventplot
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Proxy con ruido que no esta relacionado con la politica
Supuesto 3

Observamos un vector x;; que satisface
X X X =X
Xit = ai + ¢ Hwm Qi+ =71+ Ui (3)

El inobservable u;; satisface
E[UHZ,‘. “))'(' "IX q,] =0.

y la proyeccion de n;; en {z; ; m}ﬁfi M Ly Gt € indicadoras de unidad y tiempo, en

la poblacion, tiene al menos un coef/CIente diferente de cero en z; ;. , para algun
m> G
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Proxy con ruido y estrategia de variables instrumentales en Stata '
con xtevent

» Estudio de evento para el resultado
xtevent y , panelvar (i) timevar (t) policyvar(z)
window (5) proxy(x)

» Grafico de estudio de evento para el resultado
xteventplot, vy

» Grafico de estudio de evento para la proxy
xteventplot, proxy

» Alinear la proxy y el resultado
xteventplot, overlay (iv)

» Restar la variable omitida del resultado
xteventplot

* Shop'



’Heterogeneidad ‘

» Literatura reciente permite que los efectos de la politica sean diferentes
entre unidades

» La ecuaciéon (Modelo de Panel Lineal) puede generalizarse para
permitir diferencias entre cohortes de tratamiento t *(i)

M

Yie=ai+n+ Gy + Z Bem,=(iy Zi,t—m + Cit + Eit-
m=—G

y luego pueden usarse los mismos enfoques de
identificacion
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Simulaciones
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’ Disen o de las simulaciones
» N=50,T=40,5=0,5

» Diferentes dinamicas para la variable omitida, adopcién endégena de

[eolitica Figura: Resultado sin variable omitida y,, —

25




’ Resumen de los procesos generadores de datos
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’ Des . j j ‘
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’ Des
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’ Conclusioén

» Contribuciones de la presentacion:
1. Sugerimos mejoras a los graficos de estudios de evento
2. Discutimos algunos enfoques de identificacion en presencia de
variables omitidas
3. Examinamos el desempen’o de diferentes estimadores que corresponden a
diferentes supuestos de identificacion para varios procesos generadores
de datos
» Ningun estimador tiene un buen desempen™o para todos los
procesos generadores de datos
» El desempeno de un estimador tipicamente no puede evaluarse usando
los datos disponibles

» Es importante motivar los supuestos del model#
Escanee el
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